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• 所期の計画に沿って整備を実施中
• 2027年8月から､現SPring-8の運転停止 →

現加速器の撤去と､新加速器のインストー
ル､BL･制御環境の整備 (~2028年末)

• コミッショニング･試験運転を経て､2029
年度中にSPring-8-IIの共用開始

プロジェクトの進捗状況
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SPring-8 利用運転

2026年8月4日

関係者のご尽力に改めて感謝いたします



加速器トンネル内作業の工程表 (2027年8~12月)
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加速器コンポーネント整備

空間干渉の確認
作業工程の検証
etc.

↓
量産機の製作

プロトタイプセル構築 磁石精密アライメント

新たに開発した精密アライメント
手法により、共通架台上に1umオ
ーダーで磁石を精密配置



5

• ESRF-EBS (2020~)､ APS-U (2024~)､中国
HEPS (2026~)

• PETRA IVも計画中 (1.54BEuro, 2032~)

第4世代大型光源: 世界の状況

3極WS (2026年6月1日~3日@APS)
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• 加速器
• ESRF, APS: ビームの不安定性 (特に入射時)､入射器
の老朽化

• SPring-8
• トップアップ運転､SACLA運用､SACLA入射
• NanoTerasuでの開発経験とフィードバック
→ これを踏まえたSP8-IIの設計

• ビームライン･光学系
• 10年リード (SACLAの強み)

• 検出器･データ
• CITIUSの強み

光源性能の予測

ESRF-EBS

SP8
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• SPring-8-IIの光源性能 (ハードパワー)は､ 世界随一
• 大量の高品質データの創出源

• 真の世界トップには､解釈･意味づけ (ソフトパワー) が必要



• 大量の高品質データ → AI解析をシステムに
組み込むことが必須

• AI研究コミュニティとって､SPring-8-IIのデー
タは宝の山 → 戦略的資源を梃子にした連携

• AI研究コミュニティ･計算機リソースとの連携
• 富岳NEXT､ RIKYU･･･
• IWONによる高速かつ安全な接続

• 国際連携
• 米国Genesis Mission
• 最先端AIモデルを､追加学習でどんどん賢
く成長させる
• 鮮度の高いデータをどんどん食べさせて
進化させる

ソフトパワー

Ground Truth.
Dice Score: 100%

Our model.
Dice Score: 94.79% .

SAM 2 [8].
Dice Score: 85.98%

UNet [9].
Dice Score: 58.38%

(a) Segmentation prediction on simulated samples

Real Sample Slice. Zero-shot Prediction
(b) Segmentation on real sample with zero-shot inference. The pixel-level microstruc-
ture, e.g. void area, can be precisely extracted, which is hard for human experts.

Fig. 11: (a) Segmentation accuracy on SoTA model, SAM 2 [8], and our model (which uses our SAP scheme instead of the original
convolution decoder). At the same GPU budget used for training, our model can go down to patch size of 2x2 (vs. 128x128 at best for SAM
2 before going OOM), for 8K resolution. As a result, our model can extract and express mask details better than SAM 2, with a big gap
in accuracy favoring our model as the resolution gets higher. (b) Segmentation result on the original sample with zero-shot prediction using
the model we trained on the simulated data and masks.
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Fig. 12: Example of ROVAI ’s AI downstream task: connected com-
ponent analysis [32], separation, and mapping the stones distribution.

Overall, the end-to-end pipeline for FBP Imaging achieves
an average speedup of 1.72⇥ (up to 2.44⇥) across all tested
combinations of the three parallelization configurations. The
optimal result is obtained with the configuration Prow = 16,
Pproj = 48, Pslice = 16, and |G | = 8, which reconstructs
five specimens in 316 seconds, while achieving 37.1% (28
PFLOPS) of the single precision peak performance on 12,288
nodes. Fig. 10 confirms the effectiveness of the proposed
optimization strategies outlined in section V-A.

B. AI Analytics

Segmentation Accuracy of Foundation model. Table II
compares the segmentation accuracy (Dice score [34], ranging
from 0 to 1; higher is better) of our model with representative

TABLE II : Segmentation of simulated XCT dataset for multi-classes
segmentation at the fine-tuning stage.

Datset M odel Patch Size GPU (hours) Epochs Dice (% )

780 unique volumes
w/simulated masks

(8,192⇥8,192⇥(50⇠120))

U-Net [9] N/A 1,280 500 58.38
Swin UNETR [10] 2562 5,120 1,000 63.74
SAM 2[8] 1282 5,120 1,000 85.98
Our M odel 22 5,120 1,000 94.79

convolution-based and ViT-based models. Training at 8K 2

resolution often leads to out-of-memory (OOM ) issues due to
the large input and output sizes. To prevent OOM , convolution-
based models require a reduction in both depth and chan-
nel width, which significantly degrades accuracy (58.38% ).
ViT-based models such as SAM 2 and Swin UNTER must
adopt large patch sizes (e.g. 128 or 256) to manage mem-
ory, resulting in reduced performance (85.98% ). Our model
overcomes these limitations using the SAP scheme, which
dynamically segments the image while supporting a minimal
patch size of 2. This approach alleviates the sequence length
constraint in ViT models and achieves a high Dice score of
94.79% at full 8K 2 resolution. Notably, as accuracy increases,
further improvement becomes more challenging, since even
small gains require precise refinements along segmentation
boundaries [35]. The 9% improvement over existing methods
represents a substantial advancement, positioning our model in
a qualitatively different class and enabling more sophisticated
downstream analytics.

Qualitative results. To further highlight the strength of our
model, we present the predicted image quality in Fig. 11a.
Although the UNet model captures the overall structure rea-
sonably well compared to the ground truth, its limited depth
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Courtesy of Dr. Mohamed Wahib (RIKEN R-CCS)
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AI for Science

Analytic AI

FUGAKU NEXT, RIKYU

Soft Power
X

Hard Power Analysis 
data

Measurement 
data

“Strategic resources”

Super-computing 
resources 

SPring-8-II Feedback to 
operation

Genesis Mission

FUGAKU Aurora @ANL

PtychoFM @ANL

Agentic AI/ 
Physical AI

IWON
Fine tuning
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• データ利活用 (特にAI利活用) に関するガイドラインの必要性
• 利便性と機密性のせめぎ合い
• LLMの場合

• 無償版: ｢モデルの改善に協力する｣ = 追加学習可 (データはAIに吸い上げられる)
• 有償版: ｢モデルの改善に協力しない｣ = 追加学習不可 (オプトアウト､機密保護)

• SPring-8-IIに敷衍した案
• 成果公開型: 追加学習可 → 利活用権を施設に許諾し、AIモデルの強化に寄与
• 成果専有型: 追加学習不可 → 知財を完全保護

• AIの単なる使用 (推論) はいずれの場合も可能 → 最新AIモデルの恩恵は享受
• データ管理ガイドラインや､オープンデータポリシーとは別レイヤーの議論[1]

• データに関するユーザーの権利・利益はこれまでどおり保護される
• オープンデータと異なり､データ利活用の場合､エンバーゴ期間なしの即時の利活用が求め
られる ← AIモデルの強化の速さが重要・このため施設は合意された条件・範囲内で利用

• 今後議論を行う

データ利活用のガイドライン

1）経済産業省リアルデータの共有・利活用/データ連携のためのモデル規約 解説と論点整理【令和６年６月】
https://www.meti.go.jp/policy/mono_info_service/connected_industries/sharing_and_utilization.html
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• 学術利用･産業利用 + 戦略利用 
• 半導体､GX､インフラ･･･

• SPring-8-II 全体のリソースの活用を可能にす
るための利用システム

• 国際競争力･経済安全保障: 施設の高度化･
開発を常に継続し､最先端の能力維持を可能
とするスキーム

• 利用コミュニティからのフィードバック

新たな利用システムに向けて
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